
ChatGPT Evaluation on Sentence Level Relations:
 A Focus on Temporal,Causal, and Discourse Relations

对ChatGPT句子层次关系的评估（时间关系、因果关系和篇章关系）



时间关系

1、将该任务制定为一个多项选择题问题
2、提醒ChatGPT首先注意时间顺序和这两个事件
3、上下文学习：手动选择输入输出范例
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时间关系

1、三个数据集上都落后于SOTA超过30%，ChatGPT不擅长识别两个事件之间的时间关系
2、与Prompt比，PE提高，上下文学习没有提高；多数据集性能非常不稳定
3、上下文学习提高了更难区分的关系的性能，对更容易区分的关系的性能产生了负面影响
4、BEFORE预测结果较好（事件1的序列通常在文本中的事件2之前）
5、在长依赖时间关系提取中，TDDMan上的表现比Random差（TDDMan数据集主要关注长文档）
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因果关系

1、简单地向ChatGPT呈现前提及其相应的因果关系选项
2、强调 给定的事件与其选项之间的关系是什么？
3、上下文学习：手动选择输入输出范例
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因果关系

1、使用PE和上下文学习可以提高ChatGPT的性能，ChatGPT在推理因果关系方面表现出色
2、COPA数据集优于其他两个数据集上的性能；COPA、e-CARE优于微调的RoBERTa
3、上下文学习提高了ChatGPT识别因果关系的能力，也使模型更难区分无关系条目
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篇章关系（PDTB-Style篇章关系识别、多源篇章关系识别、对话篇章关系识别、篇章理解应用）

1、将该任务制定为一个多项选择题问题
2、使用PDTB标签依赖性和所选择的连接词引导LLM
3、上下文学习：手动选择输入输出范例

ChatGPT Evaluation on Sentence Level Relations: A Focus on Temporal, Causal, and Discourse Relations



篇章关系（PDTB-Style篇章关系识别、多源篇章关系识别、对话篇章关系识别、篇章理解应用）

1、ChatGPT可以利用显式连接词的信息识别篇章关系；Contrast,Condition, Instantiation识别表现良好
2、隐式关系仍然是ChatGPT的一项具有挑战性的任务（可能是GPT不能理解篇章关系的抽象意义，不能从文本中把握
语言特征）
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篇章关系（PDTB-Style篇章关系识别、多源篇章关系识别、对话篇章关系识别、篇章理解应用）

1、将该任务制定为一个多项选择题问题 需要直接预测数据集中的原始标签
2、给原始标签添加解释
3、上下文学习：手动选择输入输出范例
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篇章关系（PDTB-Style篇章关系识别、多源篇章关系识别、对话篇章关系识别、篇章理解应用）

1、ChatGPT的性能显著落后于监督模型（Liu et al.，2020）
2、PE提高ChatGPT的性能（可能是由于引入了标签的介绍，为任务理解提供了额外的信息）
3、ICL随着实例数量的增加，模型的表现比随机更差（能是由于隐式篇章关系可以表达不止一种意义）
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篇章关系（PDTB-Style篇章关系识别、多源篇章关系识别、对话篇章关系识别、篇章理解应用）

1、是否为标签提供描述（w/desc）-PE
2、没有（w/o desc）-prompt
3、上下文学习：手动选择输入输出范例--是否为标签提供描述
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篇章关系（PDTB-Style篇章关系识别、多源篇章关系识别、对话篇章关系识别、篇章理解应用）

1、ChatGPT的表现明显低于监督基线（ChatGPT对对话篇章结构理解不足）
2、添加额外的例子可以提高ChatGPT在关系预测的性能，对链接无用
3、测试“关系分类”下的结果，也没有取得很高的性能
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篇章关系（PDTB-Style篇章关系识别、多源篇章关系识别、对话篇章关系识别、篇章理解应用）

1、PE：回答下面的说法是否可信。只回答是或否：如果PersonX喝咖啡，因此，PersonX会感觉神清气爽。
2、上下文学习：手动选择输入输出范例
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篇章关系（PDTB-Style篇章关系识别、多源篇章关系识别、对话篇章关系识别、篇章理解应用）

1、缺乏微妙的推理能力来区分不同的话语关系
2、ChatGPT在CKBP v2中获得了类似的F1分数，但在AUC方面仍然表现不佳
3、Discosense数据集，ChatGPT还有很长的路要走(人类的性能（95.40）)
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ChatGPT Evaluation on Sentence Level Relations:
 A Focus on Temporal,Causal, and Discourse Relations

结论：
ChatGPT擅长检测和推理因果关系，但却难以确定事件的时间顺序。
虽然它可以通过连接词来识别大多数语篇关系，但隐式关系仍然具有挑战性。
ChatGPT在对话篇章解析任务中也表现出较弱的性能。

对ChatGPT句子层次关系的评估（时间关系、因果关系和篇章关系）



Uncovering the Potential of ChatGPT for Discourse 
Analysis in Dialogue: An Empirical Study

对每个任务采用了两种prompt(判别prompt和生成prompt)。
判别prompt主要将任务视为一个多选择问题指导LLM从候选选项中选择正确答案
生成prompt主要将任务视为生成问题，指导LLM以合适的格式生成正确的答案

ChatGPT在对话语篇分析中的潜力（话题分割  篇章关系识别 对话篇章分析）



主题分割

判别prompt
将ChatGPT作为一个序列标注模型，指示ChatGPT用0/1标记每个话语，1表示该话语开始一个新的主题

生成prompt
告诉ChatGPT抽象描述，以帮助它理解主题分割的本质，指示ChatGPT结构化输出主题索引和相应的连续话语

区别：生成式直接揭示话题切分的本质，而判别式通过抽象的0/1标签间接表示主题关系识别
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篇章关系识别

判别prompt
将多分类任务视为一个多选择问题，并指示ChatGPT从
候选选项和提示中选择正确的话语关系

生成prompt
将关系识别视为一项生成任务，并根据SDRT理论指导
ChatGPT生成篇章关系

区别：生成式直接指导ChatGPT生成篇章关系，而判别
式则指导ChatGPT从候选选项中选择正确的篇章关系
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对话篇章分析

判别prompt
告诉ChatGPT修辞关系的类型，并指示它为包含n个话
语的对话注释n-1条边，其中每个边连接两个话语，指
示ChatGPT以稀疏矩阵的形式输出

生成prompt
直接告诉ChatGPT对话的修辞结构可以用有向无环图表
示，指示ChatGPT对对话的修辞结构进行注释，并将其
以稀疏矩阵的形式表示

区别：生成式直接指导ChatGPT生成对话的整个修辞结
构，而判别式则指导ChatGPT对每个环节及其对应关系
进行局部判断
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主题分割

1、生成比判别能达到更高的性能，说明ChatGPT直接表示比间接使用0/1标签更有效
2、生成prompt的ChatGPT在Dialog_711、TIAGE和CNTD上可以显著超越所有无监督方法，在ZYS上也可以达到相当
的性能，ChatGPT对一般领域主题有很好的理解，但缺乏特定领域的知识来识别特定领域的主题
3、在TIAGE和CNTD数据集的F1指标上，它可以分别达到SOTA监督基线MGP的80%(61 .31/76 .20 )和
90%(77.36/84.70)的性能，这表明ChatPGT对相对简单的主题结构具有较强的理解能力
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篇章关系识别

1、生成式也比判别式有更高的性能，这表明ChatGPT直接生成篇章关系比间接使用多选项更有效
2、ChatGPT在STAC数据集上的性能分别为RoBERTa基线的53%(36.12/68.09)和38%(19.95/51.97)，在Molweni数据
集上的性能分别为BERT基线的38%(24.70/65.16)和29%(9.11/31.07)
3、在关系识别上的表现远不如对话主题分割，表明ChatGPT对更复杂的篇章关系的理解能力下降
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篇章关系识别

1、ChatGPT在一些有特征的关系类型上，如
Acknowledgement、Continuation、Questionanswer_pair等，
与监督基线相比，可以取得具有竞争力的性能
2、ChatGPT很难识别评论关系。这可能与ChatGPT不允许主观
感受或评论，不能识别涉及主观感受的评论关系有关
3、ChatGPT倾向于将具有Clarification_question关系的话语对
识别为问答对关系，表明ChatGPT在识别语篇关系时忽略了问题
的顺序
4、ChatGPT对无法确定篇章关系的话语对给出合理的解释，人
类很难确定这些话语对的关系，ChatGPT可以帮助人类纠正这些
标注了不合理关系的话语对
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对话篇章分析

1、生成比判别更好，ChatGPT对对话篇章结构的理解是一个很大的挑战
2、ChatGPT在STAC和Molweni上的Link&Rel指标分别达到了SDDP的42% (25.25 vs 59.60)和40% (23.85 vs 59.90)
的性能，ChatGPT和监督SOTA基线之间的差距表明，仍然有很大的改进空间
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对话篇章分析

ChatGPT和几个基线在不同距离下的性能比较，ChatGPT在距离1上表现良好，并且与Rule-based方法有相似的趋势，
表明ChatGPT只能以线性形式表示对话的话语结构，很难理解对话的篇章结构
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语境学习(ICL)

分析语境学习(ICL)对三个任务的影响
1、Vallina方法，它直接将示例提供给ChatGPT
2、思想链(CoT)，它将范例和人类推理过程提供给ChatGPT

结果：
无论是Vallina方法还是CoT方法在主题分割和关系识别方面的性能都不随shot number的增加而线性增加。
但在对话解析方面有了显著的改进，尤其是CoT方法
表明对话语篇解析是一项复杂的任务，CoT可以帮助ChatGPT更好地理解对话篇章结构
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Uncovering the Potential of ChatGPT for Discourse 
Analysis in Dialogue: An Empirical Study

结论：
ChatGPT在主题分割方面表现突出，有时甚至优于人工标注。
还可以作为识别篇章关系任务中的可靠助手。
但对于最具挑战性的篇章分析任务，表现有限。

ChatGPT在对话语篇分析中的潜力（话题分割  篇章关系识别 对话篇章分析）


