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《Explor ing the  Feas ib i l i ty  o f  ChatGPT for  Event  Ext ract ion》

● 解决问题：zero-shot event extraction --ChatGPT

● 主要方法：ED转为QA(multi-turn)

● 输入：任务指令以及演示示例

● 输出：结构化形式（ json）
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● 五个方面性能比较（数据集 :ace2005，随机选择20个测试样例测试，basel ines:Text2Event [1]、EEQA[2]）：

● 1、与各微调模型比较（见表1）

● 1、Lu  Y ,  L i n  H ,  X u  J ,  e t  a l .  T ex t2even t :  C on t ro l l ab l e  sequence - to -s t ruc tu re  gene ra t i on  fo r  end - to -end  even t  ex t rac t i on [J ] .  a rX i v  
p rep r i n t  a rX i v :2106 .09232 ,  2021 .

● 2、D u  X ,  C a rd i e  C .  E ven t  E x t rac t i on  by  A nsw er i ng  (A l mos t )  N a tu ra l  Ques t i ons [C ] / /P roceed i ngs  o f  t he  2020  C on fe rence  on  
E mp i r i ca l  Me thods  i n  N a tu ra l  Language  P rocess i ng  (E MN LP ) .  2020 :  671 -683 .
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● 2、与不同prompt比较（探究各个输入因素对chatgpt性能影响）：

● 3、是否持续输出机构化事件?

● --测试结果显示：19/20可输出结构化事件，当遇到无法识别的事件触发词或者类型，输出 [ ]
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● 4、分析长尾和复杂情况（一句话包含多个事件）的表现：

● low-frequency(<10);high-frequency(>=10)

● Simple sample(=1);complex samples(>=2)
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● 5、评估在最小次数下得到想要的输出

● 参数如下：4个专业标注人员评估结果；ace05test中随机选择10个样例；每人尝试5次；

● 结论：

● 1、不够健壮，不存在持续向上的性能

● 2、对不同prompt敏感，第4次尝试时最高66.67，

最低26.92



《WavCaps:  A ChatGPT-Assis ted Weakly -Labe l led Audio  
Capt ioning Dataset  for  Audio -Language Mul t imodal  
Research》

● 1、解决问题：在线获取的原始数据噪音大（不包含音频内容、只有单词或短语等），利用大模型
--chatgpt自动过滤和转换原始数据，提出针对audio-language (AL) multimodal learning任务
的数据集WavCaps

● 主要方法：以往的方法（ iamage-based fi l ter、text-based fi l ter）导致高丢弃率 ,因此，提出三
阶段的pipline模式过滤噪声并生成高质量的数据，首先基于文本出现的频率过滤掉无关数据，然
后基于chatgpt将原始数据生成类似caption的句子，最后我们在后处理阶段细化第二阶段不理想
的输出，最终得到第一个大规模，弱标签的音频字幕数据集WavCaps
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● 介绍三步piplines

● 收集原始数据：https://sound-effects.bbcrewind.co.uk/、https://soundbible.com/、BBC、
AudioSet

● 1、pre-fi l tering:删除音频持续时长小于1秒的数据；对 freesound数据采用高频文本过滤（音频
片段中共享的高频描述通常是由同一个用户在同时上传多个音频片段时上传的，并且与音频通常
无关），该阶段过滤掉265000条无关数据。

● 2、ChatGPT-based Transformation：希望的输出以下特征：1）使用简洁的语法对音频对容进
行准确描述；2）避免使用无法单独从音频信号中推断出的命名实体，如：人名，位置等；3）排
除任何与声音无关的主观信息，如个人感受等，prompt如下：
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● 接2、ChatGPT-based Transformation：输入输出
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● 3、Post-Processing：由于经chatgpt处理后的数据可能存在如很难删除原文中的数量、人名、
地名等信息，此外还有小部分与原音频无关，后处理的策略为：首先使用ner模型识别包含数量、
人命、地名的不合理输出；然后再次使用chatgpt,一般可删除命名实体信息，如果还不能删除，
则丢弃该数据。

● WavCaps数据分析：处理前后对比
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● 接WavCaps数据分析：

top100个单词云分布


