
Coarse-to-Fine CoT Prompting

•由粗到细的 CoT
• 先解决难度较低的粗粒度问题
• 再解决难度较高的细粒度问题
• 使用粗粒度任务的输出来引导后续的细粒度任务

•结构表示可以增强 PLM
• 依存 (Dependency Parsing) 图、Constituency Parsing图
• 基于语义的 AMR图



Multi-grained NLU tasks



Results (vs. CoT)



Results (vs. Fine-tuning)



步骤的重要性

CoF-CoT: Enhancing Large Language Models with Coarse-to-Fine Chain-of-Thought Prompting for Multi-domain NLU Tasks



从错误中学习

•人类的学习过程 (error-driven learning)
• 教科书 – Golden 数据
• 练习 – 错在哪里？如何改正
• 从错误中学习 – 归纳总结，提升水平

•让 LLM 从错误中学习（推理任务）
• 构建mistake-correction 数据

• 让弱 LLM 生成错误的推理步骤
• 让强 LLM 找出问题、解释错误原因、改正错误

• 使用数据微调模型







Results



结论

•专业领域模型同样可以受益
•模型规模越大，越能从错误中学习（提升明显）
•生成 corrections只能用强模型进行
• GPT-4 难以修正自己犯的错
•最强的 GPT-4 也难以解决困难复杂的推理

Learning From Mistakes Makes LLM Better Reasoner


